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• Descripción del Programa

En muchas disciplinas es común tener la necesidad de estimar el efecto de una poĺıtica o

tratamiento sobre un resultado de interés. Este efecto se denomina habitualmente como “efecto

tratamiento” o “efecto causal”. Dentro de la literatura estad́ıstica hay amplia experiencia en

el diseño de experimentos que permiten estimar estos efectos. Sin embargo, cuando se desea

conocer el impacto de un programa o poĺıtica social no siempre es posible aplicar metodoloǵıas

del campo experimental. En su lugar, lo habitual es que el investigador sea un observador del

fenómeno y por lo tanto la información disponible para el análisis no será experimental sino

observacional. El objetivo de este curso es dotar al alumno de las herramientas econométricas

necesarias para estimar este tipo de efectos a partir de la comprensión del diseño de exper-

imentos sociales y las dificultades propias del mundo observacional. Para ello, se analizarán

los distintos aspectos teóricos involucrados en este tipo de problemas a través del análisis de

algunas aplicaciones de interés. A continuación se presenta un resumen tentativo de los temas

que se tratarán a lo largo del curso.

1. Introducción a la Inferencia Causal. Comparación entre asociación e inferencia causal.

Noción de Causa.

2. Estimación del efecto tratamiento a partir de experimentos aleatorizados. Ignorabilidad

del tratamiento. Estimador de diferencias de medias.

3. Sesgos por caracteŕısticas observables, no observables y problemas de selección.

4. Control por covariables. Ignorabilidad condicional. Regression Discontinuity Design y

estimación antes-después.

5. Procedimientos de matching, estimación e implementación. Propensity score matching.

Estimador de diferencias en diferencias (diff-in-diff).
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6. Sesgo por variables no observables. Estimador de Variables Instrumentales.

7. Tratamientos múltiples.
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